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RESUM

Analisi dels patrons de parla i expressions de les diferents ideologies politiques en les que
s’identifiquen els mitjans nacionals. S’examina si hi ha diferéncies de parla, expressions o
conceptes entre els mitjans nacionals, separats segons la seva ideologia politica, al explicar un

mateix fet internacional, com és la guerra entre Ucraina i Russia.

Altrament, saber quin és I'impacte economic que ha causat aquesta guerra. S’estudia aquest
efecte a través d’indicadors econdmics concrets i a través de les noticies publicades per els

tres grans diaris economics espanyols: El Economista, Cinco Dias i Expansion.

ABSTRACT

This work analyzes the speech patterns and expressions of the different political ideologies
in which the Spanish national media identify themselves. This work has been examined
whether there are differences in speech, expressions or concepts between the national media
when explaining the same international event, in this case, the war between Ukraine and
Russia.

On the other hand, this work analyzes the economic impact of this war and the way the media
talk about it. This effect is analyzed through specific economic indicators and the news
published by the three major Spanish economic newspapers: El Economista, Cinco Dias, and

Expansion.



PARAULES CLAU

« Valoreconomic: Total del valor economic publicitari (VEP) o valor publicitari equivalent

(VPE) associat a les noticies.
« Numero de noticies: Total de noticies diferents que fan referéncia a un mitja.

« Frequéncia absoluta d’un concepte: Numero de vegades que apareix una paraula o

expressio en la mostra de noticies analitzades.
« Audiéncia: numero de persones que llegeix una noticia.

« Data frame: estructura de dades de dues dimensions

KEY WORDS

« Economicvalue: Total economic advertising value (VEP) or equivalent advertising value

(VPE) associated with the news.
« Number of news items: Total number of different news items referring to a medium.

« Absolute frequency of a concept: Number of times a word or expression appears in the

sample of news items analyzed.
« Audience: Number of people who read a news item.

« Data frame: two-dimensional data structure.

CLASSIFICACIO AMS

Per falta de classificacio especifica de mineria de text, es classifica a: 62-07 Data analysis
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1. INTRODUCCIO

El dia 24 de febrer de 2022 tots els mitjans de comunicacio van fer resso de la invasio russa al
seu pais vei. El president de Russia, Vladimir Putin, va ordenar a les seves tropes bombardejar
i envair Ucraina, en la que esta sent la primera gran agressio d’aquest tipus a Europa des de |a

Segona Guerra Mundial el 1945 i |a fi de |a dictadura dels nazis a Alemanya.

Durant bona part del segle XX, Russia formava part de la Unié de Republiques Socialistes
Sovietiques (URSS), estat que va néixer després de la Revolucié del 1917, quan I'imperi dels
tsars de Russia es va desfer i es va crear un nombre important de paisos com Polonia, Estonia,

Letonia o Lituania, Ucraina, Georgia i evidentment, Russia.

Russia es va convertir en el primer estat socialista del mdén que un cop consolidat va comencar
a atacar als paisos que la rodejaven, va envair i recuperar molts dels territoris que havia perdut
i els va incorporar a I'URSS, un d’ells va ser Ucraina. RUssia es va convertir en un imperi i quasi
tot Ucraina va quedar en les seves mans, la cultura i idioma d’Ucraina van ser menyspreats i

perseguits durant molts anys.

Durant la Segona Guerra Mundial, els nazis van envair I'URSS i van provocar una gran
destruccid a Ucraina, pero amb el temps es va recuperar i va passar a ser un dels territoris més
importants de I'URSS, considerada un dels centres agraris i industrials. El col-lapse de I'URSS
el 1991 va provocar que els paisos membres s’independitzessin i en aquell moment, Ucraina

va votar en un referendum per crear un estat propi.

Des del 2014, Ucraina es debat entre el seu desig de pertanyer a Europa i el seu historic i
cultural vincle amb Russia. El govern ha mostrat intencions d’unir-se a I'alianca militar
occidental, I'OTAN i sumar-se a la Unid Europea, idees inacceptables per Russia que conceben

el pais com a part de la seva identitat i el seu espai d’influéncia.

L'any 2014 manifestants ucrainesos van prendre els carrers massivament i van acabar
derrotant i expulsant el, fins aleshores president prorus Viktor Yanukovich. Crisi politica que
Putin va aprofitar per envair la peninsula ucrainesa de Crimea i recolzar a separatistes

prorussos en el Donbass, regié d’Ucraina que fa frontera amb Russia.

Entre el 2014 i el 2015, Russia i Ucraina van firmar acords d’alto el foc amb I'ajuda de Franca i
Alemanya, anomenats Protocols de Minsk, els quals van acabar quan el passat 24 de febrer de

2022 Putin va llencar la invasio en diversos punts de la frontera.



A partir d’aguest moment, la majoria de les noticies dels mitjans de comunicacié estan

focalitzades en la guerra esdevinguda entre Ucraina i Russia.

Els mitjans de comunicacié son els encarregats d’explicar i informar a la poblacio sobre tot el
gue passa al seu voltant de manera objectiva, és a dir, sense donar I'opinid. Aixi i tot, és dificil
gue un mitja no rebel-li mai la seva opinid sobre un tema, la seva ideologia politica o les seves

preferencies.

En aquest treball, ens preguntem si depenent de la ideologia politica, els mitjans detallen el
mateix fet internacional, com és la guerra entre Ucraina i Russia, d’'una manera diferent o

deixen a banda les seves creences per parlar de manera totalment objectiva.

La ideologia dels mitjans nacionals és publica, pero aixi i tot, tots defensen la seva imparcialitat

en el contingut de les seves noticies.

L’objectiu principal és I'analisi dels patrons de parla i expressions de les diferents ideologies
politiques en les quals s’identifiquen els mitjans nacionals espanyols. Es a dir, observar quines
diferencies de parla, expressions o paraules hi ha entre els mitjans nacionals, separats per la
seva ideologia politica, a I'explicar un mateix fet internacional, com és la guerra entra Ucraina
i Russia. Es tracta de trobar tendéncies i semblances entre la tipologia d’expressions dels

mitjans nacionals espanyols.
Aquesta analisi de patrons es basa en dues hipotesis:

« Hipotesis 1: Els mitjans de la mateixa ideologia utilitzen el mateix vocabulari,

llenguatge i expressions per expressar una mateixa idea.

« Hipotesis 2: Les ideologies d’extrems fan servir vocabulari, llenguatge i expressions

diferents per expressar la mateixa idea.

Un altre objectiu és analitzar, també a través de noticies, quin és I'impacte economic que ha
causat aquesta guerra. Estudiar aquest efecte a través d’indicadors economics concrets i a
través del contingut de les publicacions de tres dels grans diaris economics espanyols: E/

Economista, Cinco Dias i Expansion.

El programa usat per a tot el treball és I'R, la lectura de les noticies, la neteja del text, I'analisi

i els resultats s’han obtingut completament a partir d’aquest.



Pel que fa a les parts del treball, en primer lloc es troba la metodologia, en la qual s’expliquen

les tecniques estadistiques emprades, la procedéncia de les dades i els recursos informatics.

En segon lloc es desenvolupa el cos del treball, el qual esta dividit en dues parts, corresponents

als dos objectius del treball:

« La primera part exposa I'analisi de patrons de parla i expressions dels mitjans i de les
ideologies, la seccié queda dividia en dues parts, una per I'analisi exploratoria de les
dades i I'altre per I'analisi semantica.

« Lasegona part exposa I'analisi de I'impacte economic de la guerra. Per acabar, es duu

a terme una discussié dels resultats obtinguts i es detallen les conclusions del treball.



. METODOLOGIA

Per tal de contrastar com les diferents ideologies politiques cobreixen el mateix fet
internacional, és a dir, com enfronten els mitjans espanyols el mateix conflicte mundial, s’"han

escollit 7 mitjans de premsa.

Si bé és cert, els mitjans es classifiquen segons la ideologia politica a la qual sén més fidels,
pero no existeixen el mateix nombre de mitjans per a cada ideologia. Existeixen 6 mitjans
nacionals espanyols de premsa impresa amb les mateixes caracteristiques d’audiéncia i

difusid, o si més no, comparables entre si, comparteixen idioma, territori i cobertura.

En els mitjans escollits amb aquestes caracteristiques trobem: E/ Periddico d’esquerra, de

centre La Vanguardia i El Pais i de dreta El Mundo, ABC i La Razon.

Per tal de no focalitzar I'opinio de la ideologia d’esquerra en un sol diari, s’ha escollit un diari
espanyol digital que ha publicat un nombre de noticies similar a la resta en el periode escollit,

aquest ha estat el diari Publico.es.

D’aquesta manera, I'analisi es fara sobre 7 mitjans, classificats per ideologies, 6 d’ells nacionals

espanyols de premsa impresa i un espanyol digital. La classificacié queda de la seglient

manera:
ESQUERRA CENTRE DRETA
El Periédico (944) El Pais (957) El Mundo (1080)
Publico.es (969) La Vanguardia (1004) La Razén (907)
ABC (939)

Taula 2.1: Mitjans analitzats en I'analisi de patrons

L’analisi de patrons ha estat dividit en dos grans blocs. Per una banda, s’ha fet una analisi
exploratoria de les dades obtingudes per tal de comparar a través d’estadistics basics les
principals diferéncies d’audiéncia i valor publicitari equivalent entre els mitjans nacionals. Per

altra banda, s’ha fet I'analisi semantica de les noticies.
Pel que fa a I'analisi de I'impacte economic en el primer mes de guerra, s’han escollit tres

mitjans economics espanyols a partir dels quals s’ha fet I'analisi semantica dels conceptes

economics i s’han explicat els efectes de la guerra:
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Expansién Cinco Dias El Economista

Taula 2.2: Mitjans analitzats en I'analisi economic

S’expliguen les técniques estadistiques, la procedéncia de les dades, els programes utilitzats i

alguns dels paquets.

Per obtenir les dades s’ha usat ’hemeroteca® de Mynews: MyNews S.L. es tracta d’una
empresa que va néixer el 1995 per desenvolupar el projecte MyNews Online, el primer diari

electronic personalitzat creat a Europa.

Actualment, MyNews es dedica al press clipping?, la gestié del coneixement i 'analisi de dades.
Cobreix les necessitats dels professionals de la informacid relacionades amb I'obtencio i
explotacié dels continguts publicats a premsa. Permet als seus clients monitoritzar tot el que
els interessi i crear tants seguiments com vulguin, els prepara dossiers personalitzats i obté

les dades d’audiencia i valor publicitari equivalent de les seves noticies.

MyNews té una cobertura de més de 500 fonts de premsa impresa, 200.000 fonts en linia, 50
canals i emissores de televisid i radio i monitoritzacié de les principals xarxes socials per cobrir

gualsevol necessitat.

L’empresa disposa de I'Unica hemeroteca digital de premsa impresa moderna d’Espanya que

permet recuperar qualsevol noticia publicada en premsa des de 1996.

La cerca executada ha estat realitzada deu vegades, una vegada per mitja, en cadascun d’ells
s’ha seleccionat el periode que abasta des del 24 de febrer del 2022 fins al 24 de marg del
2022. El periode escollit fa referencia a un mes exacte a partir del dia en que Putin va anunciar
gue Russia estava iniciant una operacid militar especial en el Donbass i va llencar una invasié

a gran escala a Ucraina.

Totes les noticies estudiades estan escrites en castella degut a pertanyer a diaris nacionals
espanyols, és per aixo que tant els resultats de I'analisi com la cerca de les noticies han estat

elaborades en I'idioma castella.

! Hemeroteca: diposit digital de noticies des del 1995, amb cercador especific i aplicador de filtres per a la
cerca.

2 press clipping: activitat que selecciona articles o retalls de premsa en els que una empresa determinada
apareix en forma de noticia
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Per tal d’escollir exclusivament aquelles noticies que feien referéncia a la guerra entre Ucraina
i Russia, en la cerca s’ha obligat I'existencia de certes paraules, una del grup: guerra, crisis,
invasion, o conflicto i una del grup: Ucraina, Ucrania, Ucraina, Russia o Rusia. S’ha fet
d’aquesta manera, ja que, si s’"hagués fet només per a algunes de les paraules clau hagueren
entrat noticies no pertinents al fet analitzat, en canvi, si s’obliga la contencié d’una paraula de

cada grup, s’assegura la veracitat de les noticies que s’escolliran.

Les dades de cada mitja s’obtenen en format Excel (xls) i en format XML, arxius a partir dels
quals s’executara tota lI'analisi a través d’R. Aquests arxius ens els proporciona la propia
hemeroteca de Mynews directament, des de la seva plataforma és des d’on es fa la cerca i es

descarreguen les noticies amb el format desitjat.

El treball es basa en la mineria de text, la qual es pot entendre com a I’analisi del text que té
com a objectiu extreure informacié a partir d’aquest, pero sense la informacid que ell mateix

rebel-la. S’obté sempre informacié nova a partir de grans quantitats de text.

El desenvolupament del treball ha estat dut a terme completament amb R amb paquets que

permeten llegir, netejar i analitzar text com ara dplyr, NLP, tm i stringi.

Les técniques de visualitzacié de dades es basen en diagrames de barres, nuvols de paraules,
taules de freqiiencia, diagrames de correlacid, un diagrama de Venn i un PCA. Totes les taules
i grafics del treball son d’elaboracié propia, igual com el codi, el qual es troba completament

a l'annex.
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lIl.  ANALISI DE PATRONS DE PARLA | EXPRESSIONS

1. Analisi exploratoria de les dades

Un cop obtingudes les dades, es desenvolupa I'analisi exploratoria d’aquestes per tal
d’entendre, coneixer i familiaritzar-se amb les dades que es treballara. Es disposa d’una base

de dades per a cada mitja, totes elles amb el mateix format i mateixes variables.

En el cas d’aquesta analisi, moltes de les variables no tenen nivells, ja que, s’unifiquen en un
sol tipus, és a dir, el nom de la publicacid, per exemple, sempre sera el mateix, ja que, a cada

base de dades hi haura el nom del seu mitja.

Les variables que trobem a la base de dades soén les seglients:

« Publicacion: variable qualitativa que indica el nom del mitja que ha fet la publicacié.

« Edicion: variable qualitativa que indica I'edicio en qué s’ha publicat la noticia.

« Seccion: variable qualitativa que marca la seccié del diari en qué surt la noticia.

« Pdgina: variable numerica que indica la pagina de la noticia.

« Fecha: variable numeérica que indica la data de publicacid.

« Titulo: variable qualitativa que indica el titol de la noticia.

« Subtitulo: variable qualitativa que indica el subtitol de la noticia.

« Audiencia: variable numeérica que mostra el nombre de persones que llegeix aquesta
publicacid.

« Difusion: variable numeérica que quantifica el nombre de persones al que arriba
aquesta publicacio.

« Valor: variable numerica que representa el valor publicitari equivalent de la noticia, és
a dir, el cost d’aquesta.

« IdDocument: variable qualitativa que dona un identificador a cada document.

o Palabra Clave: variable qualitativa que indica les paraules exactes per les quals la
noticia ha estat seleccionada.

« Género Publicacion: variable qualitativa que indica en genere de publicacié de la
noticia.

« Cobertura: variable qualitativa que mostra la cobertura que té la publicacié, en aquest
cas, sempre nacional.

« Territorio: variable qualitativa que mostra el territori en qué s’ha publicat la noticia, en

aquest cas, sempre nacional.
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« Tipo: variable qualitativa que expressa el tipus de premsa de la noticia, en aquest cas,
sempre premsa impresa.

« Contenido: variable qualitativa on s’emmagatzema el contingut de la noticia.

En I'analisi exploratoria de les dades Unicament s’analitza el comportament de les variables

audiéncia, valor publicitari equivalent i la data de publicacié.

L'audiéencia i el valor publicitari es defineixen per 'EGM (Estudi General de Mitjans), L'OJD
(Oficina de la Justificacio de la Difusid) i el SimilarWeb, proporcionen serveis d’analitica web,

mineria de dades i intel-ligencia empresarial.

o EGM és un estudi sobre el consum dels mitjans de comunicacié a Espanya realitzat per
I'Associacié per a la Investigacié de Mitjans de comunicacié (AIMC), aporta informacio
sobre el nombre de lectors de cada mitja i, per tant, sobre I'audiéncia.

« L'OJD s’encarrega del control de tiratge i difusié de diversos tipus de mitjans de
comunicacio a Espanya, revistes, diaris i mitjans de comunicacié per Internet, aporta
informacioé sobre els exemplars publicats.

« SimilarWeb utilitza tecnologies de big data per a recollir, mesurar, analitzar i
proporcionar estadistiques d'interaccié d'usuaris a pagines web i aplicacions mobils,

els valors acostumen a variar cada mes.

L'audiencia depén de la repercussié de cada mitja en les seves noticies i el valor, del cost
d’aquella publicacié, o tarifa publicitaria, definit per I'espai que ocupa cada noticia en el paper
o pel tipus de mitja. La revisié d’aquest valor es du a terme mensualment, de manera que en

alguns mitjans no hi ha variacions en el transcurs d’'un mes.

Per a cada mitja es calcula el niumero de noticies, la mitjana, la mediana, la desviaci6 tipica, la
variancia, els quartils i el maxim i el minim del valor publicitari equivalent i de I'audiéncia.
Aquesta analisi es divideix per ideologies de mitjans i es compara entre aquestes. Per

comencar, s’exploren els mitjans d’ideologia d’esquerra.

Valor publicitari equivalent

Publicacion n Mean Sd Var Q1 Q2 Q3 Min Max
El Periodico 944 5896 4425.754 19587298 2930.5 5104.5 7789.75 17 34881

publico.es 968 6796 0.000 0 6796.0 6796.0 6796.00 6796 6796

Taula 3.1: Estadistics basics del VPE d'esquerra
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Audiéncia
Publicacion n Mean Sd Var Q1 Q2 Q3 Min Max
El Periédico 944 361704 4917.834 24185092 361000 361000 361000 361000 396000

publico.es 968 5481321 0.000 0 5481321 5481321 5481321 5481321 5481321

Taula 3.2: Estadistics basics de I'audiencia d'esquerra

Com es pot comprovar, en el mitja digital Publico.es no és possible calcular els estadistics
basics, ja que, el seu VPE i la seva audiéncia no varien segons la seva definicid en el periode
analitzat. S’observa que el valor publicitari de la ideologia d’esquerra es troba al voltant de
6.345€ i 'audiencia al voltant de 2.921.512 lectors.

En segon lloc, es procedeix amb els mitjans de centre i s’observa que en el periode analitzat,
La Vanguardia no té variacions d’audiéncia, com s’ha explicat, és degut a les revisions
mensuals d’aquests valors i a la poca variancia d’aquests en periodes curts. El VPE d’ideologia
central és molt diferent segons els mitjans perd sempre superior al d’'ideologia d’esquerra.

Dels vists fins ara, La Vanguardia és el primer mitja en superar les 1.000 publicacions

mensuals.

Valor publicitari equivalent
Publicacion n Mean Sd Var Q1 Q2 Q3 Min Max
El Pais 957 28210 18685.179 349135926 14627 25362 36220.0 649 119185

LaVanguardia 1004 8306  8889.356 79020643 4238 7010 9657.5 58 87129

Taula 3.3: Estadistics basics del VPE de centre

Audiéncia
Publicacion n  Mean Sd Var Q1 Q2 Q3 Min Max
El Pais 957 911312 12555.3 157635546 913000 913000 913000 818000 913000
LaVanguardia 1004 489000 0.0 0 489000 489000 489000 489000 489000

Taula 3.4: Estadistics basics de 'audiéncia de centre

En ultim lloc, els mitjans de dreta. Observem que ABC es troba en la mateixa situacio que La
Vanguardia respecte no tenir variacions d’audiéncia. El VPE mitja de la ideologia és de
11.493€, molt elevat, pero inferior al de centre, tot i comptar amb un mitja més que podria
provocar I'augment del valor. Aquesta diferéncia es pot veure clarament en la mitjana de les

taules.

15



Valor publicitari equivalent
Publicacion n Mean Sd Var Q1 Q2 Q3 Min Max
ABC 939 11048  8846.134 78254092 4962.50 8137 15492.5 32 50096
El Mundo 1080 14657 11799.541 139229158 6209.75 12278 20132.0 37 76630
La Razén 907 8777 6435.599 41416933 4484.50 7712 11466.5 99 54436
Taula 3.5: Estadistics basics del VPE de dreta
Audiéncia
Publicacion n  Mean Sd Var Q1 Q2 Q3 Min Max
ABC 939 430000 0.000 0 430000 430000 430000 430000 430000

El Mundo 1080 681919 58849.652 3463281584 687000 687000 687000 1000 687000

La Razdn 907 227417  3366.578 11333847 228000 228000 228000 178000 228000

Taula 3.6: Estadistics basics de I'audiéncia de dreta

Parlant de mitjans individuals, pel que fa a 'audiéncia, la de Publico.es és clarament la més
elevada degut probablement a ser un mitja digital, el segueix E/ Pais amb una mitjana de

911.312 seguidors al mes, el qual també guanya a la resta de mitjans amb mitjana de VPE.
Si fem una representacid grafica amb el nombre de noticies publicat per cada mitja, podem

veure que és forga similar entre els 7 mitjans. Tanmateix, E/ Mundo encapcala el ranquing amb

1.080 publicacions i La Razdn el tanca amb 907. Vegem-ho:
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Nombre de noticies per mitja

El Mundo

La Vanguardia A

publico.es 1

El Pais 1

El Periddico 1

ABC

La Razoén 4

300 600 900
Nombre de noticies

o«

Figura 3.1: Diagrama de barres del nombre de noticies de cada mitja en el periode analitzat

Seguidament, es fa una analisi de I'’evolucié de les noticies cronologicament i dels titulars a
nivell diari. Durant el mes analitzat, hi ha pics de publicacions que comparteixen la majoria

dels mitjans i que s’expliquen pels fets ocorreguts en la guerra en aquelles dates. Tot i aixo, el
ritme de publicacions segueix una dinamica bastant constant.

Cronograma de noticies per mitja
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Figura 3.2: Histogrames de la cronologia de noticies per a cada mitja
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El dia 6 de marg La Razon, El Pais i La Vanguardia tenen un repunt de noticies possiblement
degut a ser el dia en que les forces russes van bombardejar una interseccié en una carretera
que utilitzaven els civils per fugit de I'avenc de I'exércit rus en el nord d’Ucraina cap a Kiev. A

més a més, Ucraina va acusar Russia d’atacar un reactor nuclear experimental a Jarkiv.

L'onze de marg les publicacions de E/ Mundo, mitja espanyol de premsa impresa, augmenten

mentre les dels altres mitjans es mantenen. Destaquen titulars com:

o “Una indiscrecion de Borrell impidid la transferencia de cazas de Polonia a Ucrania,
segun la prensa de EEUU”

« “El FMI advierte de bancarrota en Rusia y la "recesion profunda" de su economia por
las sanciones”

« “Aterrizan en Madrid 25 nifios ucranianos con cdncer para seguir su tratamiento en
Espafia”

« “EEUU iguala el régimen comercial de Rusia al de Cuba y Corea del Norte y prohibe

importaciones”.

S’observa que la majoria d’ells sén de caracter economic.

El dia tretze de marg es torna a percebre un repunt geneéric de noticies que es pot suposar que
és degut a la mort del periodista Brent Renaud al ser tirotejat a Ucraina o a la destruccid de la

base militar de Yavoriv.

L’dltim repunt té lloc gairebé al final del periode analitzat, el diumenge vint de marg per a tots
els mitjans menys per ABCi Publico.es, la suposicié apunta a ser degut a I'ultimatum de Russia

a Mariupol per rendir-se en les proximes hores.
Un fet internacional sempre és capacg de revolucionar la poblacié i els mitjans i si és te en

compte que I'analisi pertany al primer més d’aquesta guerra es pot dir que els sentiments eren

més a flor de pell i qualsevol fet podia remoure les noticies dels mitjans.
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Figura 3.3: Cronograma de I’evolucié del nombre de noticies
2. Analisi semantica de les dades

Un cop explorades i conegudes les dades, es procedeix a I'analisi de cada una de les noticies

guantificades per a cada mitja. Es tracta d’observar les tendéncies en el llenguatge dels
mitjans.

L'analisi semantica de les dades explica la relacié entre un mitja i els conceptes associats a
aquest mitja. L'objectiu de I'analisi semantic és establir relacions entre 2 variables: mitjans i
paraules amb valor semantic.

En I'analisi semantica de les noticies dels mitjans s’han llegit els conjunts de noticies de cada
mitja en format XML, extrets de I’hemeroteca i s’han ajuntat en un sol data frame, a partir
d’aqui el que s’ha treballat sén els textos per tal que fossin analitzables. En aquest punt és on

entren les tecniques de mineria de text, que consten de diverses fases.

Primer, s’ha procedit a la neteja del text, s’"ha passat tot el text a minuscules, s’han eliminat
les pagines web o enllagos, s’han eliminat els signes de puntuacid, els numeros, els multiples
espais en blanc i els accents. Després, s’han eliminat les stopwords, un conjunt de paraules
definit pel mateix R, que no tenen significat per elles mateixes sind que modifiquen o
n’acompanyen d’altres, acostumen a ser paraules com articles, pronoms, preposicions,

adverbis o alguns verbs. A més a més de |'extraccié d’aquest tipus de paraules, també s’ha fet
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una tria manual de paraules no utils per a I'analisi i s’"han extret d’aquest. En ultim lloc, s’ha
procedit a eliminar les paraules amb 3 o menys lletres, per la suposicid de poca rellevancia

d’aquestes en el contingut de les noticies.

Un cop netejat el text, s’ha procedit a la tokenitzacié d’aquest. Tokenitzar és el procés de
separar un text en les unitats que el formen, sent una unitat I'element més senzill amb
significat propi, en aquest cas, les paraules. S’ha fet un comptatge de les vegades que es
repeteix una mateixa paraula en cada mitja per obtenir el data frame final, el qual consta de

3 columnes:

« Mitja (nom del mitja que menciona la paraula)
« Paraula (paraula de la qué parlem)

« N (nombre de vegades que el mitja repeteix la paraula)

Un exemple del procés realitzat seria aquest:

« Partim d’una petita frase de I'analisi: “La guerra de Ucrania ha dejado la pandemia de
la covid en un ensayo de pesadilla, pues no hay vacuna a la vista capaz de frenar a
Putin.”

« Es passa tot a minuscules, s’eliminen els signes de puntuacid, els multiples estpais en
blanc i els accents: “la guerra de ucrania ha dejado la pandemia de la covid en un
ensayo de pesadilla pues no hay vacuna a la vista capaz de frenar a putin”

. S'eliminen les stopwords i altres paraules irrellevants per I'analisi: “guerra ucrania
pandemia covid pesadilla vacuna frenar putin”

7 7 7«

« Es procedeix a la tokenitzacié: “guerra”, “ucrania”, “pandemia”, “covid”, “pesadilla”,

7« Va4

“vacuna”, “frenar”, “putin”

Les paraules que tenen la mateixa rellevancia semantica per aquesta analisi, com ara “kyiv” i
“kiev” s’han agrupat en una sola paraula, aix0 es pot fer, ja que, la importancia de I'analisi no
esta en la semantica de la paraula, sind en el contingut de la noticia. També s’han eliminat
totes aquelles paraules que s’havien mencionat 15 o menys vegades, ja que, si és té en compte
gue el periode analitzat és de 30 dies, aquestes paraules només corresponien a un quart de

les noticies de I'analisi i no es podien considerar representatives d’aquest.

Un cop treballats els textos i aconseguida la neteja d’aquests, s’ha executat tota I’analisi.

Degut a la neteja del text, les paraules dels resultats de I’analisi no contenen accents ni signes

de puntuacid i, per tant, s’han d’interpretar com si no se’ls hi haguessin extret.
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Fins ara els elements de I'analisi, és a dir, les observacions, eren les noticies i se situaven una
a cada fila complint amb la condicié de tidy data (una observacid, una fila). A partir d’aqui,
amb la tokenitzacié feta, I'element d’estudi han passat a ser els tokens, és a dir, les paraules,
es continua complint la condicié tidy data, pero ara les paraules estan repetides per a cada

mitja.

2.1. Freqliéncia absoluta

La freqliencia absoluta d’un concepte, és el nUmero de vegades que apareix una paraula o

expressio en la mostra de noticies analitzades.
En primer lloc, es mostren les 20 paraules amb més freqliencia de tota I’analisi i es grafiquen

per a cada mitja. En el grafic global s’observen les paraules ordenades per freqliencia absoluta

general, és a dir, no es mostra ordenat cada grafic de mitja sin6 el global total.

20 conceptes amb més frequéncia absoluta per a cada mitja
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Figura 3.4: Diagrama de barres dels 20 conceptes amb més freqiieéncia absoluta separats per mitjans
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(bis) - 20 conceptes amb més freqiéncia absoluta per a cada mitja
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Figura 3.5: (bis) - Diagrama de barres dels 20 conceptes amb més freqliéncia absoluta separats per mitjans

La majoria de mitjans comparteixen |'ordre de les paraules més usades, sent Russia, Ucraina i

Guerra les tres que encapgalen el ranquing.

Putin també es troba entre les paraules més usades, pero curiosament Zelenski no hi és, aixo
denota que la poblacié esta concebent una disputa entre dos paisos clarament identificats

pero associats a una sola persona. Els mitjans no parlen de I'altra cara de la moneda.

Entre els termes més usats abunden els relacionats amb I’economia, com ara euros, precio o
crisis, també es veuen molts termes relacionats amb el propi pais dels mitjans, que revelen la
preocupacio d’un fet internacional envers el pais concret i estableixen una comparacio,
possiblement per sensibilitzar al lector i apropar-lo al conflicte: Sdnchez, Madrid, Espafia o

Europa.
Exceptuant La Razdn, es pot veure que tots els mitjans utilitzen els conceptes invasion i
conflicto com a sinonims de guerra i ho fan aproximadament amb la mateixa fregliencia,

sempre prevalent invasion.

En segon lloc, es mostren les 20 paraules amb més freqliiencia de cada mitja de manera

individual pero agrupats per ideologies politiques. Els grafics de barres no expressen resultats

22



gaire diferents als del grafic anterior

global perod sén més entenedors a I’hora de comprar

mitjans d’ideologies de manera directa.

20 conceptes amb més frequencia abbsoluta dels mitjans d'esquerra
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Figura 3.6: Diagrama de barres de freqiiencia absoluta de les paraules en els mitjans d’esquerra

Alhora s’observa un nuvol de paraules per a cada ideologia. Els nuvols de paraules, ens ajuden
a identificar d’una manera més visual quina és la paraula amb més freqiiencia, la qual és

proporcional a la mida de la paraula.
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Figura 3.7: Wordcloud de la ideologia d’esquerra
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Observem que els mitjans d’esquerra divergeixen entre ells en 6 paraules del total del
ranquing de frequiéncia absoluta. Les paraules que destaquen sén practicament les mateixes

que en el global de tots els mitjans.

Catalunya apareix com a concepte en el nuvol de paraules d’esquerra i, en canvi, no hi apareix

en els de centre o dreta, Figures 3.9i 3.11.

20 conceptes amb més frequéncia abbsoluta dels mitjans de centre
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Figura 3.8: Diagrama de barres de freqiiencia absoluta de les paraules en els mitjans de centre
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Figura 3.9: Wordcloud de la ideologia de centre
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En les dues figues anteriors, podem veure que els mitjans de centre divergeixen en 5 paraules
del seu ranquing de freqliencia absoluta. Aparentment no s’observen clares diferencies a la

resta de mitjans.

20 conceptes amb més frequéncia abbsoluta dels mitjans de dreta
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Figura 3.10: Diagrama de barres de freqliencia absoluta de les paraules en els mitjans de dreta
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Figura 3.11: Wordcloud de la ideologia de dreta
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Els mitjans de dreta, igual com els de centre, divergeixen en 5 conceptes. No obstant, igual

com en els mitjans d’ideologia central, no s’observen clares diferéncies entre els mitjans.

Per a la freqléncia absoluta els mitjans de la mateixa ideologia sembla que utilitzen els

mateixos patrons, llenguatge i expressions per a explicar un mateix fet internacional.
2.2. Rellevancia dels termes

El tf és la freqiiéncia amb que apareix un terme dins un document concret.

tf — nterme
longitud document

Aquesta aproximacio té la limitacié de donar molta importancia a aquelles paraules que surten
moltes vegades tot i no aportar informacid selectiva. Per tal de solucionar el problema, es
poden ponderar els valors tf multiplicats per la inversa de la freqiéncia amb la qual el terme

apareix a la resta de documents (idf).

idf — log ( Ndocuments )

Ndocuments amb el terme

D’aquesta manera, es redueix el valor d’aquells termes que apareixen a molts documents i
gue, per tant, no aporten informacid selectiva. El tf-idf és la freqiéncia d'ocurréncia del terme
en un document concret en relaci6 amb la preséncia que el terme té en el conjunt de

documents analitzats.

tf _ idf — Nterme log ( Ndocuments )

*
longltud document Ngocuments amb el terme

Es grafiquen les 20 paraules que defineixen més cada mitja, segons el tf-idf. Es veuen paraules
molt diferents de les de freqliencia absoluta i molt més interessants en sentit semantic. Es
deixen de banda els conceptes obvis i logics de les noticies i I'enfocament es focalitza en els

detalls d’aquestes.
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15 conceptes amb més rellevancia per a cada mitja
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6e-0.

Apareixen noms concrets de persones implicades en la guerra, noms de ciutats, cadenes de

televisid, conceptes economics concrets, etc.
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A la ideologia de dretes es troben conceptes com atur, suicidi, cotitzacions o pacients.
D’altres com emissid, que es pot suposar que es tracta d’emissions de gas, estats units com a
pais clau del conflicte, o noms de personatges implicats en els mitjans com ara Enrique
Serbeto, corresponsal del diari ABC, Francisco Marhuenda, director del diari La Razon o

Pablo.R Suanzes, corresponsal de E/ Mundo.

En el diari ABC hi destaquen I’atur, les cotitzacions, els impagaments o I'index FTSE 100, index

borsari publicat pel Financial Times compost pels 100 principals valors de la borsa de Londres.

En la ideologia d’esquerra destaca la mencié a Catalunya, aixi com al mitja centralista La
Vanguardia. Noms de persones implicades en els mitjans com ara Marc Marginedas, periodista
catala destacat per la seva activitat com a corresponsal de guerra, o Jairo Vargas, periodista
de Publico.es. Altres conceptes economics molt rellevant i interessants son 'EURIBOR, taxa
d’interés interbancaria de referéncia de la zona euro que es mou sense una tendéncia clara
fins que el BCE confirmi si lluitara contra la inflacié sense perjudicar el creixement, o les ERTOS

de guerra per evitar la fallida de les empreses per la crisi d’Ucraina.

2.3. Correlacio entre mitjans i ideologies

Un diagrama de correlacid és una representacié grafica que mostra la relacié d’una variable
respecte una altra sense necessitat que aquesta correlacié sigui causa-efecte. S’ha calculat Ia
freqgliencia de cada paraula segons cada mitja i s’han executat diagrames de correlacio per als

conjunts de noticies de cada ideologia per tal de contrastar les segiients hipotesis:

Hipotesis 1: Els mitjans de la mateixa ideologia utilitzen un vocabulari similar per expressar
una mateixa idea.

Hipotesis 2: Les ideologies d’extrems usen vocabulari diferent per expressar la mateixa idea.

La idea principal és que si dos mitjans escriuen de forma similar, tendiran a emprar les

mateixes paraules i amb freqliencies similars.
En el seglient grafic es mostra la correlacié entre els dos mitjans de la ideologia d’esquerra,

s’observa que la correlacio és positiva i directa i que el gruix més gran de paraules compartides

es troba entre I'1% i el 10%.
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Figura 3.14: Diagrama de correlacié entre els conceptes de Publico.es i El Periddico

A continuacié vegem la correlacié dels mitjans de centre. De nou, s’observa una correlacié

positiva i amb cap paraula extremadament allunyada de la linia vermella de correlacid lineal.

Correlacio entre EL PAIS i LA VANGUARDIA
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Figura 3.15: Diagrama de correlacié entre els conceptes de La Vanguardia i El Pais
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Per ultim, per a les correlacions dels mitjans de dreta no s’hi veuen diferencies de
comportament respecte les altres ideologies. Les tres correlacions sén lineals i el gruix de
paraules compartides esta entre I'1 i el 10%. A més a més, es corrobora el que s’ha dit en
I'apartat de freqiiéncia absoluta que La Razdn és el mitja que menys usa la paraula conflicto

per referir-se a la guerra.

Correlacio6 entre ABC i LA RAZON Correlacié entre LA RAZON i EL MUNDO
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Figura 3.16: Diagrama de correlacid entre els conceptes de La Razon, ABC i El Mundo

Es pot dir, que segons les correlacions entre mitjans, la hipotesi 1 sembla ser certa i que els

mitjans de la mateixa ideologia utilitzen un vocabulari similar per expressar una mateixa idea.

L'interes principal de I'analisi és comprar els extrems, per tant, la hipotesi a contrastar és la
gue es gquestiona si les ideologies de dreta i esquerra usen termes diferents per expressar les

mateixes idees.

Es calcula el nombre de paraules comunes que tenen les dues ideologies. Individualment
esquerra té un total de 3.263 termes i dreta un total de 3.950. Conjuntament, comparteixen
2.721 termes.

Com es veu en la Figura 3.17, contra tot pronostic i suposicions inicials, les ideologies de dreta

i esquerra, igual com les ideologies entre elles mateixes, mostren una correlacié lineal positiva

i directa.
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Figura 3.17: Diagrama de correlacié entre els conceptes de les ideologies d’extrems

No es pot dir que el llenguatge de cada ideologia és diferent quan parlen d’un mateix fet

internacional i, per tant, segons la correlacid, caldria rebutjar la hipotesi 2.

2.4. Diferéncia de termes

A continuacio, s’observa quines son les paraules que s’utilitzen de forma més diferenciada per
a cada mitja, si un mitja utilitza molt una paraula que un altre no utilitza gens. Per a fer-ho,
s’usen els log of odds ratio de les freqiiencies de cada paraula. Un odds ratio (OR) és una
estadistica que quantifica la forca de I'associacié entre dos esdeveniments, A i B, es defineix
com la relacié entre les probabilitats d'A en preséncia de B i les probabilitats d'A en absencia

de B, o equivalent.

Dos esdeveniments sén independents si i només si I'OR és igual a 1, és a dir, les probabilitats
d'un esdeveniment sén les mateixes en preséncia o absencia de l'altre esdeveniment. Si I'OR
és superior a 1, aleshores A i B s'associen positivament. Per contra, si I'OR és menor que 1,
aleshores A i B estan correlacionats negativament, i la preséncia d'un esdeveniment redueix

les probabilitats de I'altre esdeveniment.

El log of odds ratio és el mateix que el OR, pero expressat amb el logaritme de la probabilitat.
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n, és el nombre de vegades que apareix el terme en les noticies de cada mitja i N el nombre

total de paraules de cada mitja.

Tenint en compte que la correlacié entre els mitjans de la mateixa ideologia és positiva, les
paraules que poden sortir en els log of odds ratio de cada ideologia no haurien de ser gaire

rellevants parlant des del context semantic de la paraula.

En atencié a aix0, seguidament es mostren els log of odds ratio de cada ideologia, pero,
s’observa que les paraules que no comparteixen els mitjans d’aquestes no tenen una
rellevancia per fer que siguin diferents, son conceptes amb poca forga per poder diferenciar

el llenguatge dins la propia ideologia.
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Figura 3.18: Log odds ratio dels conceptes de E/ Periddico i de Publico.es
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Odds ratio de centre
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Figura 3.19: Log odds ratio dels conceptes de E/ Pais i de La Vanguardia
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Figura 3.20: Log odds ratio dels conceptes de El Mundo, ABC i La Razén

El més interessant d’aquesta comparacié de paraules més diferenciades, igual com en les

correlacions, és el contrast entre ideologies d’extrems.
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En la Figura 3.21, s’observa que la ideologia de dreta utilitza conceptes com ara Hitler, nacion,
dictador, Stalin o dios i la ideologia d’esquerra aposta més per conceptes com Sputnik?, fisica,

Rufian o president.
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Figura 3.21: Log odds ratio dels conceptes de les ideologies d’extrems

Com a conclusio, es pot dir que els conceptes que ressalten en la ideologia de dreta semblen
encarats a criticar I'esquerra, s’observa que els mitjans de dreta semblen tenir tendéncia a
ressaltar conceptes clarament partidistes, remarcant la propia ideologia en les seves noticies.
Els mitjans d’esquerra, en canvi, tot i optar per alguns conceptes claus en la seva ideologia,

semblen més generalistes i parcials a I'hora d’exposar les seves idees.
2.5. PCA

L’analisi de components principals o PCA és una de les técniques d’aprenentatge no supervisat
gue permet extreure informacié d’'un nimero concret de variables. Un dels seus usos és el de
visualitzacié de dades de “n” observacions amb “x” variables, el PCA fa una rotacié dels eixos
de coordenades de les variables originals a uns nous eixos ortogonals, de manera que aquests
nous coincideixin amb la direccié de maxima variancia de les dades. A més a més, el PCA no

requereix la suposicié de normalitat de les dades.

3 Sputnik: Agencia de noticies, lloc web de noticies i servei de radiodifusié del govern rus, el qual va ser creat
per I'agencia estatal russa Rossiya Segodnya el 10 de novembre del 2014.
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A partir de les dades usades per I'execucid de tota I’analisi prévia, es prepara un nou data
frame per tal d’aplicar el PCA, en el qual cada paraula és una columna, és a dir, una de les

variables, i els set mitjans sén cadascuna de les files.

El PCA resultant n’és el seglient:

Analisi de components principals
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Figura 3.22: Analisi de components principals

Sis dels mitjans queden repartits a la part superior del PCA i només Publico.es es situa a la part

inferior, a molta distancia de la resta.

Tres dels mitjans de premsa impresa es troben a I'esquerra del PCA, La Vanguardia forga al

centre i El Mundo i El Pais a la part dreta.

Contrari al que hagués corroborat les ideologies del mitjans, aquests no s’agrupen en relacié
a elles. Els mitjans s’agrupen, pero no ho fan per ideologies. Tanmateix, si que es remarca la

diferencia dels mitjans de premsa impresa amb |’Unic mitja digital de I'analisi.
Es pot dir que el mitja centralista E/ Pais comparteix idees amb un mitja de dretes com és E/

Mundo i que el mitja d’ideologia d’esquerra El Periddico, s’apropa molt a idees de dos mitjans

d’ideologia de dreta com sén ABC o La Razon.
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2.6. Diagrama de Venn

Un diagrama de Venn és una representacié grafica que utilitza cercles superposats per

il-lustrar la relacid logica entre dos o més grups d’elements.

En aquest tipus de diagrama es pot veure com de similars o afins sén els grups que s’estudien

a partir dels elements que tenen en comu.

Diagrama de Venn

Figura 3.23: Diagrama de Venn de les 3 ideologies analitzades

En el diagrama s’observa que la interseccié més gran és la de dreta i centre, donant a entendre
gue el centre és més afi a una ideologia més de dretes que no pas d’esquerra. La interseccid
més petita és la que formen els extrems, corroborant aixi que els termes usats i el llenguatge

de cada ideologia és diferent tot i parlar del mateix fet internacional.
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IV.  ANALISI DE L'IMPACTE ECONOMIC DE LA GUERRA

Pel que fa a la repercussié econdmica en el primer mes de guerra, s’ha seguit el mateix procés
gue en I'analisi semantica de les paraules, pero en mitjans diferents. Aquest cop els mitjans
analitzats han estat els tres grans mitjans economics espanyols Cinco Dias, Expansion i El

Economista.

S’han escollit els tres mitjans economics espanyols de premsa impresa i s’han recollit de
I’'Hemeroteca de MyNews totes les noticies del periode del 24 de febrer de 2022 fins al 24 de

marg¢ de 2022 que tenien relacié amb la guerra entre Ucraina i Russia.

El filtratge de les noticies i la neteja del text s’ha fet amb el mateix procés que el primer analisi.
Aquest cop, pero, els termes s’han separat en bigrames de dos, és a dir, amb dues unitats de

text.

Es considera que els conceptes econdmics acostumen a anomenar-se a partir de grups de
paraules i no pas amb una paraula concreta. Tanmateix, abans d’unir les paraules en bigrames
de dos termes s’ha fet una petita observacio per identificar tres conceptes economics d’un sol

terme que s’han inclos a I'analisi de manera individual: iva, ori ley.

Es a dir, en primer lloc es va realitzar Ianalisi amb unigrames, perd els resultats no eren
representatius economicament i no se’n podien extreure unes conclusions clares. En
conseqliencia, es va decidir procedir amb I'analisi a través de bigrames, pero sense excloure
els Unics 3 conceptes economics que es van identificar com a conceptes individuals, els quals

son: iva, oro i ley.
A partir d’aquesta analisi i de les seglients representacions grafiques, es pretén fer una
fotografia de les conseqliencies economiques que ha portat la guerra en el seu primer mes i

desenvolupar-ne I'explicacio.

Es grafiquen els 20 bigrames amb freqliencies absolutes més elevades de cada mitja economic

espanyol analitzat.
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20 conceptes amb més freqiiéncia absoluta de CINCO DIAS
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Figura 4.1: Diagrama de barres de freqliencia absoluta dels bigrames de Cinco Dias

20 conceptes amb més freqiiéncia absoluta de EXPANSION

EXPANSION

union euro 4

banco central 4

reino unido -

gas natural 4

consejero delegado A
0ro A

renta variable
comision euro -

dolares euros

zona euro -

crecimiento economico
dolares barril 4

ley 4

iva 4

sanciones economicas
wall street -

gobierno sanchez -
central euro 4
bloomberg news -
reserva federal 4

100 150 200
Frequéncia absoluta

a
o

Figura 4.2: Diagrama de barres de freqiiencia absoluta dels bigrames de Expansion



20 conceptes amb més frequiéncia absoluta de El ECONOMISTA

ECONOMISTA

union euro -

banco central 4

gas natural 4

comision euro 4

renta variable -

iva 4

reino unido

central euro -

viejo continente
sanciones economicas 9
reserva federal 4

renta fija 4

consejero delegado
crecimiento economico 4
euro bce 4

oro -

suministro gas -

aceite girasol

wall street 4

dolares barril 4

100 150
Fregliéncia absoluta

o 4
(o))
o

Figura 4.3: Diagrama de barres de freqliencia absoluta dels bigrames de El Economista

S’observa que els mitjans parlen de conceptes generals com la unié europea, el banc central,

el regne unit, els estats units, el gas natural o la renta variable.

S’obté el grafic de les freqlieéncies absolutes totals sense tenir en compte el mitja economic en
el gual han aparegut els termes, per tal, de poder decidir sobre quins conceptes parlar envers

la repercussio economica de la guerra.

En la figura, els conceptes més rellevants sdn union europea, banco central, gas natural, reino

unido i renta variable.
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20 bigrames amb més frequencia absoluta
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Figura 4.4: Diagrama de barres de freqliencies absolutes dels bigrames dels mitjans economics

1. Consegqiiéncies de la guerra

Les guerres afecten de forma significativa a les economies dels paisos; els efectes del conflicte
sempre van més enlla de les morts o la despesa militar i acostumen a tenir repercussions
profundes i persistents al llarg dels anys. Una d’aquestes repercussions té a veure amb les
consequencies economiques de la guerra, les quals s’exposaran en els seglients paragrafs a

través de la interpretacid dels conceptes del diagrama de barres anterior, Figura 4.4.

La guerra ha provocat una escalada dels preus molt important. A Espanya, la inflacid se situa
al voltant del 10% i, durant el mes de febrer, els preus han pujat un 7,6%, taxa que no es veia
des del 1986. A la zona euro, la inflacid s’ha situat a un 5,8%, el percentatge més alt de tota la
seva historia. De fet, el Banc Central Europeu preveu que els preus escalaran fins al 5,1%, de
mitjana el 2022 a la zona euro, quasi dos punts per sobre de la seva ultima estimacid, ja que,
al desembre, es creia que se situaria en el 3,2%. Per tant, tot i saber que la inflaci6 ja era alta
abans de la invasio russa, es fa evident que aquesta ha provocat que encara incrementi més

rapidament.

Pel que fa a l'or, els primers dies de guerra, aquest ha pujat un 1,5%, arribant a tocar els
2.050,76 dolars. La llum també ha incrementat el seu preu; el megawatt hora (MWh) ha
superat per primera vegada els 400 euros en diferents zones i franges horaries. No només |'or

i lallum, la electricitat en general, sind que durant aquest mes el mercat de materies primeres



també ha augmentat, provocant que el petroli i el gas natural cotitzin a la zona de maxims
historics, igual que els metalls i els productes agricoles. Metalls com el niquel, el coure o
I’alumini registren els preus més alts des del 2007. Els experts preveuen que el preu del petroli
de referéncia a Europa, el Brent, oscil-lara entre els 150 i els 250 dolars, i adverteixen d’una

possible crisi en I'oferta si es tanca I'exportacio de petroli rus.

Segons Putin, no té sentit subministrar els seus productes a la Unié Europea o als Estats Units
i rebre els pagaments en dolars, euros o altres monedes. Aquesta amenaca ha disparat el
Brent fins als 121,7 dolars per barril, mentre que el gas natural holandés ha pujat un 30%. Pel
qgue fa a aliments basics, Russia i Ucraina sumen conjuntament el 29% de les exportacions
mundials de blat, el 19% de les de blat de moro i el 80% de I'oli de girasol. Espanya per
exemple, importa el 80% d’oli de girasol d’Ucraina. Aixd provoca que la majoria d’importacions

europees topin amb dificultats a causa de la guerra.

Respecte a les divises, el ruble rus ha caigut un 30% en el seu canvi contra el dolar quan el
Banc Central Rus va anunciar que pujava els tipus al 20%. L’euro també ha perdut en el seu
canvi contra el dolar; al principi del conflicte la divisa va caure un 1%, pero des de l'inici de la
guerra ja ha perdut un 2,7%. L'lbex-35, index borsari de referencia espanyol, va tancar la
segona setmana del conflicte amb |la major caiguda setmanal des de I'inici de la pandémia el
marg de 2022.

A banda d’aquestes clares repercussions economiques, durant el periode del primer mes de
guerra, s'ha vist un gran moviment de criptoactius. Segons Christine Lagarde (2022),
presidenta del BCE, “I'inici de la guerra ha augmentat el canvi de rubles a criptomonedes per

evitar les sancions que ha implementat Russia”.
En definitiva, mentre s’espera que Russia i Ucraina pactin un alto el foc, la Comissié Europea

treballa en mesures per revertir aquest augment dels preus de I'energia a Europa i, aixi, evitar

una major escalada de la inflacié i donar aire al sector industrial.
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V. DISCUSSIO

En moltes ocasions, les noticies dels mitjans de comunicacié séon completament diferents
entre elles tot i voler explicar el mateix fet. Aixo és degut a la manera que té cadascun dels
mitjans d’intentar persuadir i apropar el lector cap al seu mitja. A més a més, tal com s’ha
esmentat al llarg del treball, la ideologia de cada mitja és publica i en alguns casos es veu
reflectida en les noticies i publicacions que fan. Tanmateix, aixd no hauria de passar, ja que,

els mitjans idealment haurien de parlar sempre de manera objectiva.

El present treball ha posat el focus en el cas de la guerra entre Russia i Ucraina per comprovar
si la ideologia dels mitjans es veia reflectida en les seves publicacions. Aixi, els resultats
esperats es basaven en pensar que els mitjans de la mateixa ideologia seguien els mateixos

patrons de llenguatge i que els d’ideologies oposades en seguien uns de divergents.

Posant emfasi en els resultats obtinguts, es pot considerar que la hipotesi inicial es confirma
parcialment atenent que s’ha pogut comprovar que els mitjans que comparteixen ideologies,
expressions, llenguatge, i la majoria de conceptes. No obstant aix0, aquest fenomen es
repeteix amb ideologies oposades; si bé és cert que en aquests mitjans destaquen alguns
conceptes que descobreixen la seva ideologia, quan es parla de manera generalitzada, no es

detecta una gran diferéncia d’expressid entre els mitjans d’ideologia oposada.

S’ha de tenir en compte que pel cas de I'analisi de components principals, el resultat esperat
no ha concordat amb "obtingut. Aixi mateix, s’esperava que els mitjans s’agrupessin segons
els grups establerts en el treball, és a dir, els tres grups de cada ideologia i que, a més a més,
aquests grups quedessin separats entre ells. El PCA, en canvi, ha mostrat una clara separacié
entre els mitjans de premsa impresa i I'Unic mitja digital de I'analisi, i ha agrupat el mitja de
dretes El Mundo amb el mitja de centre E/ Pais. El Periddico també ha quedat relativament
agrupat amb ABC i La Razdn, i La Vanguardia ha complert les expectatives, posicionant-se al

centre del PCA i sense quedar agrupada amb cap altre mitja.

Finalment, i pel que fa a I'analisi economica, en aquest cas els resultats obtinguts concorden
amb la realitat de les conseqiiencies de la guerra. Tot i que I'argumentacio de les repercussions
economiques derivades de la guerra permet explicar-se d’'una manera subjectiva, tendint al
posicionament ideologic, la situacid econdmica, en termes numerics, s’explicara sempre

d’igual manera i la noticia, independentment del mitja, transmetra la mateixa informacié.
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VI. CONCLUSIONS

En aquest treball s’ha donat resposta a la gliestié sobre si en funcié de la ideologia politica,
els mitjans expliguen el mateix fet internacional — en aquest cas la guerra entre Ucraina i
Russia — d’una manera diferent o deixen de banda les seves ideologies per parlar de manera
totalment objectiva. L’objectiu principal ha estat I'analisi dels patrons de parla i expressions
de les diferents ideologies politiques en les quals s’identifiquen els mitjans nacionals

espanyols, i les hipotesis plantejades han estat les seglients:

« Hipotesis 1: Els mitjans de la mateixa ideologia utilitzen el mateix vocabulari,

llenguatge i expressions per expressar una mateixa idea.

« Hipotesis 2: Les ideologies d’extrems fan servir vocabulari, llenguatge i expressions

diferents per expressar la mateixa idea.

S’ha observat que la primera hipotesi es confirma i que, per tant, quan els mitjans de la
mateixa ideologies exposen una idea, ho fan de manera similar, amb una correlacid positiva.
Aixi, de les paraules que son rellevants semanticament, no en mostren cap de diferent i estan

en concordanca amb les seves idees.

Pel que fa ala segona hipotesis, s’"ha conclos que no es pot confirmar i que, per tant, es rebutja.
El vocabulari usat per les ideologies oposades quan expressen un mateix fet és similar i amb
correlacié positiva. Tanmateix, amb els log of odds ratio s’ha observat que, per una banda, els
mitjans d’ideologia de dreta mencionen conceptes extremistes acord amb les seves idees. |,
d’altra banda, s’ha observat que els mitjans d’ideologia d’esquerra sén més discrets que els
de dretes a I’hora d’expressar la seva ideologia. A més a més, s’ha contemplat que els mitjans
de centre sempre son més afins a la ideologia de dreta que no pas a la d’esquerra, compartint

més conceptes a I’hora de redactar les noticies.

No només aixo0, sind que el treball també s’ha centrat en les conseqiiéncies economiques de
la guerra. Per aquesta part, I'objectiu ha estat analitzar, també a través de noticies, quin és

I'impacte economic que ha causat la guerra entre Russia i Ucraina.

Aixi, com a conclusid, aquesta guerra ha provocat un fort augment de la inflacid, que ha afectat
més bruscament al preu de les matéries primeres com el gas natural, el petroli i alguns metalls
com el niquel, el coure o I'alumini, i també al preu de productes d’alimentacié basics, com és

el cas del blat.
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En aquest treball s’ha tractat als mitjans d’ideologies oposades com a contraris, ja que, aixi ho
requeria I'analisi segons les hipotesis plantejades. Tanmateix, si I'objectiu és exclusivament
saber com parlen els mitjans i si depén de la seva ideologia la manera d’explicar les idees, es
podria repetir I'analisi sense focalitzar-lo en un fet concret i obtenint totes les noticies dels

mitjans durant un periode concret.
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CODI

S’ha penjat al codi i una mostra de les dades a la plataforma GitHub per tal de poder-lo

executar i examinar.
A continuacié es troba I’enllag per accedir-hi:

https://github.com/ccastellano/TFG2022
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ANNEX

[1I. ANALISI DE PATRONS DE PARLA | EXPRESSIONS
1. Analisi exploratoria de les dades

## Ideologia Esquerra
el periodico <- read_excel("periodico.x1s", col names = TRUE)
publico <- read_excel("publico.x1ls", col names = TRUE)

esquerra <- rbind(el_periodico, publico)

## Ideologia Centre
el pais <- read_excel("pais.xls", col names = TRUE)
la_vanguardia <- read_excel("vanguardia.xls", col names = TRUE)

centre <- rbind(el_pais, la_vanguardia)

## Ideologia Dreta

el mundo <- read_excel("mundo.xls", col names = TRUE)
la_razon <- read_excel("razon.xls", col names = TRUE)
abc <- read_excel("abc.x1s", col names = TRUE)

dreta <- rbind(el_mundo, la_razon,abc)
tots <- rbind(esquerra,centre,dreta) #T0OTS JUNTS

cols <- c("El Peridédico" = "#7B3014", "publico.es" = "#D94602", "E1l Pais"
= "#FD8E3F", "La Vanguardia" = "#BCCACF", "E1l Mundo" = "#5BA2CC", "La Razd
n"= "#1F74B1", "ABC"="#26456E")

paleta <- c("#7B3014", "#8B31OE", "#9C3206", "#AF3602","#C53EQ1","#D94602"
J
"#E35408", "#ED62OF", "#F4711F", "#FA7F2E", "#FDS8E3F", "#FEO9C52",
"#FDAA65", "#EEB78D", "#D8C4B6", "#BCCACF", "#9ECOD9","#7AC7E2",
"#72BCDC", "#6AB1D6", "#5BA2CC", "#4993C0", "#3885B6", "#2D7DB4" , "#1F74B1",
"#1C6AA8", "#1C5F9E", "#1F5591", "#244D7F" , "#26456E")

#mitjana del valor economic 1 L'audiencia de les publicacions de la ideolo
gla esquerra
dtl <- summarise(

group_by(esquerra, Publicacion),

n = n(),

Mean = round(mean(Valor),0),

Sd = sd(Vvalor),

Var = var(Valor),

01 = quantile(Vvalor, .25),
02 = quantile(Vvalor, .50),
03 = quantile(Vvalor, .75),

Min = min(Valor),
Max = max(Valor))

dt2 <- summarise(
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group_by(esquerra, Publicacion),
n(),
round(mean(Audiencia),0),
sd(Audiencia),
var(Audiencia),
quantile(Audiencia, .25),
quantile(Audiencia, .50),
quantile(Audiencia, .75),
min(Audiencia),
max(Audiencia))

dtl %>%
kable() %>%

kable_styling( c("condensed", "hold_position"),
"center", FALSE) %>%
row_spec(0, T) %%

add_header_above(c("Valor publicitari equivalent"=10))

kable(dt2) %>%

kable_styling( c("condensed", "hold_position"),
"center", FALSE) %>%
row_spec(0, T) %>%

add_header_above(c("Audiéncia"=10))

#mitjana del valor economic 1 L'audiencia de les publicacions de la ideolo
gia centre
dt3 <- summarise(
group_by(centre, Publicacion),
n(),
round(mean(Valor),0),
sd(valor),
var(Valor),
quantile(Vvalor, .25),
quantile(Vvalor, .50),
quantile(valor, .75),
min(Valor),
max(Valor))

dt4 <- summarise(
group_by(centre, Publicacion),
n(),
round(mean(Audiencia),0),
sd(Audiencia),
var(Audiencia),
quantile(Audiencia, .25),
quantile(Audiencia, .50),
quantile(Audiencia, .75),
min(Audiencia),
max(Audiencia))

kable(dt3) %>%

kable_ styling( c("condensed", "hold_position"),
"center", FALSE) %>%
row_spec(0, T) %>%

add_header_above(c("Valor publicitari equivalent"=10))
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kable(dt4) %>%

kable_ styling( c("condensed", "hold_position"),
"center", FALSE) %>%
row_spec(0, T) %>%

add_header_above(c("Audiéncia"=10))

#mitjana del valor economic 1 L'audiencia de les publicacions de la ideolo
gla dreta
dt5<- summarise(
group_by(dreta, Publicacion),
n(),
round(mean(Valor),0),
sd(valor),
var(Valor),
quantile(valor, .25),
quantile(valor, .50),
quantile(valor, .75),
min(Valor),
max(Valor))

dt6 <- summarise(
group_by(dreta, Publicacion),
n(),
round(mean(Audiencia),0),
sd(Audiencia),
var(Audiencia),
quantile(Audiencia, .25),
quantile(Audiencia, .50),
quantile(Audiencia, .75),
min(Audiencia),
max (Audiencia))

kable(dt5) %>%

kable_ styling( c("condensed", "hold_position"),
"center", FALSE) %>%
row_spec(0, T) %>%

add_header_above(c("Valor publicitari equivalent"=10))

kable(dt6) %>%

kable_ styling( c("condensed", "hold_position"),
"center", FALSE) %>%
row_spec(0, T) %>%

add_header_above(c("Audiéncia"=10))

#Nombre de noticies per mitja
tots %>%
group_by(Publicacion) %>%
summarize( n_distinct(IdDocument)) %>%
ggplot(aes(news, reorder(Publicacion, news), Publicacion)) +
geom_col() +
ggtitle("Nombre de noticies per mitja") +

scale_colour_manual( cols, c("fill")) +
theme_bw() +
theme( "none") +
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labs(x = "Nombre de noticies",
y = NULL)

# grafic de les publicacions cronologieques per mitja

ggplot(tots, aes(x = as.Date(Fecha), fill = Publicacion)) +
geom_histogram(position = "identity", bins = 25, show.legend = FALSE) +
scale_fill manual(values = cols, aesthetics = c("fill")) +
scale_x_date(date_labels = "%d-%m", date_breaks = "5 days") +
labs(x = "Data de publicacié", y = "Nombre de noticies") +
facet_wrap(~ Publicacion, ncol = 3) +
ggtitle("Cronograma de noticies per mitja") +
theme_bw() +
theme(axis.text.x = element_text(angle = 90))

#Cronograma del nombre de noticies publicades segons la data de publicacio
tots %>%

mutate(mes any = format(Fecha, "%m-%d")) %>%

group_by(Publicacion, mes_any) %>%

summarise(n = n()) %>%

ggplot(aes(x = mes_any, y = n, color = Publicacion)) +

geom_line(aes(group = Publicacion)) +

scale_fill manual(values = cols, aesthetics = c("color™)) +

labs(x = "Data de publicacié", y = "Nombre de noticies") +

ggtitle("Cronograma de noticies") +

theme_bw() +

theme(axis.text.x = element_text(angle = 90, size = 6, hjust = 1), legen
d.position = "bottom", legend.title = element_blank())

2. Analisi semantica de les dades

## Ideologia Esquerra
per <- xmlToDataFrame("periodico.xml")
pub <- xmlToDataFrame("publico.xml™)

## Ideologia Centre
pai <- xmlToDataFrame("pais.xml")
van <- xmlToDataFrame("vanguardia.xml™)

## Ideologia Dreta

mun <- xmlToDataFrame("mundo.xml™)
raz <- xmlToDataFrame("razon.xml")
ab <- xmlToDataFrame("abc.xml")

m <- c(rep("PERIODICO",length(per[,1])),
rep("PUBLICO",length(pub[,1])),
rep("EL_PAIS",length(pai[,1])),
rep("LA_VANGUARDIA",length(van[,1])),
rep("EL_MUNDO",length(mun[,1])),
rep("LA_RAZON",length(raz[,1])),
rep("ABC",length(ab[,1])))

dades <- rbind(per,pub,pai,van,mun,raz,ab)
dades <- cbind(dades,m)
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#Neteja del text
text <- dades[, "body"]

#Conviertim el text a minudsculas

text <- tolower(text)

# Eliminem pagines web

text <- str_replace_all(text,"http\\s*", "")
text <- str_replace_all(text, "www\\S*", "")
# Eliminem signes de puntuacio

text <- removePunctuation(text)

# Eliminem els numeros

text <- removeNumbers(text)

# Eliminem de espais multiples en blanc

text <- stripWhitespace(text)

text <- stri_trans_general(text, "Latin-ASCII")
#ELiminem lLes stopwords

text <- removeWords(text, stopwords("“spanish"))
#ELimnare paraules que no tenen significat o no ens interessen
fora <- read.csv("paraules.csv", F)

vector <- c(fora$vl)
text <- removeWords(text, vector)

dades <- data.frame( dades$m, text)

#Separem el text en paraules

mitja_paraules <- dades %>%
unnest_tokens(word, text) %>%
filter(str_detect(word, "[a-z']$"))

colnames(mitja_paraules) <- c("mitja", "paraula")

# Eliminacion de tokens con una longitud < 3
mitja_paraules <- mitja_paraules %>%
filter(nchar(paraula) > 3 )

# Nombre de vegades que cada marca utilitza certes paraules
paraules_per_marca <- mitja_paraules %>%
count(mitja, paraula, TRUE) %>%

ungroup()

#ajuntar paraules similars
canvi <- read.csv("canvi.csv", T, "M

canvi <- canvi %>%

pivot_longer( -DEFINITIVA) %>%
dplyr::select(-name) %>%
drop_na()

for (i in 1l:nrow(paraules_per_marca)) {
if(paraules_per_marca$paraula[i] %in% canvi$value) {
paraules_per_marca$paraula[i] <- canvi$DEFINITIVA[canvi$value == parau
les_per_marca$paraula[i]]
} else {
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paraules_per_marca$paraula[i] <- paraules_per_marca$paraulali]

}
}

saveRDS(paraules_per_marca, file = "paraules_per_marca.Rds") #desem les da
des

paraules_per_marca <- readRDS("paraules per_marca.Rds") #llegim les dades

# Nombre de vegades que cada marca utilitza certes paraules
paraules_per_marca <- paraules_per_marca %>%
group_by(mitja, paraula) %>%
summarise_at(vars(n), list(n = sum)) %>%
filter(n > 15)

colors <- c("PERIODICO" = "#7B3014", "PUBLICO" = "#D94602", "EL_PAIS" = "#
FDSE3F",

"LA_VANGUARDIA" = "#BCCACF", "EL_MUNDO" = "#5BA2CC",

"LA_RAZON"= "#1F74B1", "ABC"="#26456E")

paleta <- c("#7B3014", "#8B31OE", "#9C3206", "#AF3602","#C53EQ1","#D94602"
J
"#E35408", "#ED62OF", "#F4711F", "#FA7F2E", "#FDS8E3F", "#FE9C52",
"#FDAA65", "#EEB78D", "#D8C4B6", "#BCCACF", "#9ECOD9","#7AC7E2",
"#72BCDC", "#6AB1D6", "#5BA2CC", "#4993C0", "#3885B6", "#2D7DB4" , "#1F74B1",
"#1C6AA8", "#1C5F9E", "#1F5591", "#244D7F" , "#26456E")

pl <- paleta[1:8]
p2 <- paleta[9:18]
p3 <- paleta[19:30]

ES <- paraules_per_marca %>%
filter(mitja %in% c("PERIODICO", "PUBLICO"))%>%
select(paraula,n) %>%
group_by(paraula) %>%
summarise_at(vars(n), list(n = sum))

esquerra <- as.vector(ES$paraula)
esquerra <- as.character(esquerra)

CEN <-paraules_per_marca %>%
filter(mitja %in% c("EL_PAIS", "LA VANGUARDIA"))%>%
select(paraula,n) %>%
group_by(paraula) %>%
summarise_at(vars(n), list(n = sum))

centre <- as.vector(CEN$paraula)
centre <- as.character(centre)

DRE <- paraules_per_marca %>%
filter(mitja %in% c("EL_MUNDO", "ABC", "LA RAZON")) %>%
select(paraula,n) %>%
group_by(paraula) %>%
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per
.F

summarise_at(vars(n), list( sum))

ta <- as.vector(DRE$paraula)
ta <- as.character(dreta)

- c(rep("ESQUERRA",nrow(ES)),
rep("DRETA",nrow(DRE)))

re <- rbind(ES,DRE)
re <- cbind(esdre,i)

2.1. Freqliéncia absoluta

es visualitzem per Les marques
aules_per_marca %>%
ilter(mitja %in% c("PERIODICO","PUBLICO", "EL_PAIS", "LA_VANGUARDIA"))

group_by(mitja) %>%

top_n(20, n) %>%

arrange(mitja, desc(n)) %>%

ggplot(aes( reorder(paraula,n), n, mitja)) +

scale_fill manual( colors, c("fill")) +

geom_col() +

theme_bw() +

labs( "Frequéncia absoluta", "y o+

theme( "none", element_text( 7)
) +

coord_flip() +

ggtitle("20 conceptes amb més freqiiéencia absoluta per a cada mitja")+

facet_wrap(~ mitja, "free", 2)

aules_per_marca %>%
ilter(mitja %in% c("EL_MUNDO", "LA_RAZON", "ABC")) %>%
group_by(mitja) %>%
top_n(20, n) %>%
arrange(mitja, desc(n)) %>%
ggplot(aes( reorder(paraula,n), n, mitja)) +
scale_fill manual( colors, c("fill")) +
geom_col() +
theme_bw() +
labs( "Frequéncia absoluta", "y o+
theme( "none", element_text( 7)
) +
coord_flip() +
ggtitle("(bis) - 20 conceptes amb més freqliencia absoluta per a cada
ja")+
facet_wrap(~ mitja, "free", 2)

io <- paraules_per_marca %>%

ilter(mitja %in% c("PERIODICO")) %>%

group_by(mitja) %>%

top_n(20, n) %>%

arrange(mitja, desc(n)) %>%

ggplot(aes( reorder(paraula,n), n, mitja)) +

55



scale_fill manual( colors, c("fill")) +
geom_col() +
theme_bw() +

labs( "Freqluiéncia absoluta", Y+

theme ( "none") +

coord_flip() +

facet_wrap(~ mitja, "free", TRUE)

publi <- paraules_per_marca %>%
filter(mitja %in% c("PUBLICO")) %>%
group_by(mitja) %>%
top_n(20, n) %>%
arrange(mitja, desc(n)) %>%
ggplot(aes( reorder(paraula,n), n, mitja)) +
scale_fill manual( colors, c("fill")) +
geom_col() +
theme_bw() +

labs( "Freqluiéncia absoluta", Y+

theme ( "none") +

coord_flip() +

facet_wrap(~ mitja, "free", TRUE)

p <- perio + publi
p +plot_annotation( '20 conceptes amb més frequeéncia abbsoluta dels
mitjans d\'esquerra')

wordcloud( ES$paraula, ES$n, , 20,
80, FALSE, 0.35, pl)
pais <- paraules_per_marca %>%
filter(mitja %in% c("EL_PAIS")) %>%
group_by(mitja) %>%
top_n(20, n) %>%
arrange(mitja, desc(n)) %>%
ggplot(aes( reorder(paraula,n), n, mitja)) +
scale_fill manual( colors, c("fill")) +
geom_col() +
theme_bw() +
labs( "Freqliéencia absoluta ", ")+
theme ( "none") +
coord_flip() +
facet_wrap(~ mitja, "free", TRUE)
vang <- paraules_per_marca %»>%
filter(mitja %in% c("LA_VANGUARDIA")) %>%
group_by(mitja) %>%
top_n(20, n) %>%
arrange(mitja, desc(n)) %>%
ggplot(aes( reorder(paraula,n), n, mitja)) +
scale_fill manual( colors, c("fill")) +

geom_col() +

theme_bw() +

labs( "Freqliiéncia absoluta ", ")+
theme ( "none") +
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coord_flip() +
facet_wrap(~ mitja, "free", TRUE)

t <- pais + vang

t +plot_annotation( '20 conceptes amb més frequéncia abbsoluta dels
mitjans de centre')

wordcloud( CEN$paraula, CEN$n, , 20,
80, FALSE, 0.35, p2)

raz <-paraules_per_marca %>%
filter(mitja %in% c("LA_RAZON")) %>%
group_by(mitja) %>%
top_n(20, n) %>%
arrange(mitja, desc(n)) %>%
ggplot(aes( reorder(paraula,n), n, mitja)) +
scale_fill manual( colors, c("fill")) +
geom_col() +
theme_bw() +

labs( "Freqliéencia absoluta ", ")+

theme ( "none") +

coord_flip() +

facet_wrap(~ mitja, "free", TRUE)

mund <- paraules_per_marca %>%
filter(mitja %in% c("EL_MUNDO")) %>%
group_by(mitja) %>%
top_n(20, n) %>%
arrange(mitja, desc(n)) %>%
ggplot(aes( reorder(paraula,n), n, mitja)) +
scale_fill manual( colors, c("fill")) +
geom_col() +
theme_bw() +

labs( " Freqliéncia absoluta", ")+

theme ( "none") +

coord_flip() +

facet_wrap(~ mitja, "free", TRUE)

ab <-paraules_per_marca %>%
filter(mitja %in% c("ABC")) %>%
group_by(mitja) %>%
top_n(20, n) %>%
arrange(mitja, desc(n)) %>%
ggplot(aes( reorder(paraula,n), n, mitja)) +
scale_fill manual( colors, c("fill")) +
geom_col() +
theme_bw() +

labs( " Freqliéncia absoluta", ")+

theme ( "none") +

coord_flip() +

facet_wrap(~ mitja, "free", TRUE)

Z <- raz + mund + ab
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z +plot_annotation(title = '20@ conceptes amb més freqiiéncia abbsoluta dels
mitjans de dreta')

wordcloud(words = DRE$paraula, freq = DRE$n, scale = , min.freq = 20,
max.words=80, random.order=FALSE, rot.per=0.35, colors = p3, tit
le ="Wordcloud de dreta")

2.2. Rellevancia dels termes

# Busquem les paraules que més defineixen els mitjans
tf_idf <- paraules_per_marca %>%
bind_tf_idf(paraula, mitja, n) %>%
arrange(desc(tf_idf))

# Les visualitzem per els mitjans
tf_idf %>%
filter(mitja %in% c("PERIODICO","PUBLICO", "EL_PAIS", "LA VANGUARDIA"))
%>%
group_by(mitja) %>%
slice_max(tf_idf, n = 15) %>%
ungroup() %>%
mutate(word = reorder(paraula, tf_idf)) %>%
ggplot(aes(tf_idf, word, fill = mitja)) +
scale_fill manual(values = colors, aesthetics = c("fill")) +
geom_col(show.legend = FALSE) +
theme_bw() +
ggtitle("15 conceptes amb més rellevancia per a cada mitja") +
facet_wrap(~ mitja, scales = "free") +
labs(x = "tf-idf", y = NULL)

# Les visualitzem per els mitjans

tf_idf %>%
filter(mitja %in% c("EL_MUNDO", "LA RAZON", "ABC")) %>%
group_by(mitja) %>%
slice_max(tf_idf, n = 15) %>%
ungroup() %>%
mutate(word = reorder(paraula, tf_idf)) %>%
ggplot(aes(tf_idf, word, fill = mitja)) +
scale_fill manual(values = colors, aesthetics = c("fill")) +
geom_col(show.legend = FALSE) +
theme_bw() +
facet_wrap(~ mitja, scales = "free") +
ggtitle("(bis) - 15 conceptes amb més rellevancia per a cada mitja")
labs(x = "tf-idf", y = NULL)

2.3. Correlacid entre mitjans i ideologies

## GRAFICS DE CORRELACIO ENTRE 2 MITJANS
paraules_per_marcal <- paraules_per_marca %>%
group_by(mitja) %>%
mutate(freg=n/n())

## mitjans d'ESQUERRA
paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("PERIODICO", "PUBLICO")) %>%
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select(-n) %>%

pivot_wider( mitja, freq) %>%
ggplot(aes(PERIODICO, PUBLICO)) +

geom_jitter( 0.1, 2.5, 0.25,
geom_text(aes( paraula), TRUE,
3) +

scale_x_loglo( percent_format()) +

scale_y loglo( percent_format()) +

ggtitle("Correlaci6é entre PERIODICO i PUBLICO") +
theme_minimal() +
geom_abline( "red")

## mitjans de centre

paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("EL_PAIS", "LA VANGUARDIA")) %>%
select(-n) %>%

pivot_wider( mitja, freq) %>%
ggplot(aes(EL_PAIS, LA_VANGUARDIA)) +

geom_jitter( 0.1, 2.5, 0.25,
geom_text(aes( paraula), TRUE,
3) +

scale_x_loglo( percent_format()) +

scale_y loglo( percent_format()) +

ggtitle("Correlaci6 entre EL PAIS i LA VANGUARDIA") +
theme_minimal() +
geom_abline( "red")

## mitjans de dreta

gl <- paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("ABC", "LA_RAZON")) %>%
select(-n) %>%

pivot_wider( mitja, freq) %>%
ggplot(aes(ABC, LA_RAZON)) +

geom_jitter( 0.1, 2.5, 0.25,
geom_text(aes( paraula), TRUE,
3) +

scale_x_loglo( percent_format()) +

scale_y loglo( percent_format()) +

ggtitle("Correlaci6 entre ABC i LA RAZON") +
theme_minimal() +
geom_abline( "red")

g2 <- paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("EL_MUNDO", "LA RAZON")) %>%
select(-n) %>%

pivot_wider( mitja, freq) %>%
ggplot(aes(EL_MUNDO, LA_RAZON)) +

geom_jitter( 0.1, 2.5, 0.25,
geom_text(aes( paraula), TRUE,
3) +

scale_x_loglo( percent_format()) +

scale_y loglo( percent_format()) +

ggtitle("Correlaci6 entre LA RAZON i EL MUNDO") +
theme_minimal() +
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geom_abline( "red")

g3 <- paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("EL_MUNDO", "ABC")) %>%
select(-n) %>%

pivot_wider( mitja, freq) %>%
ggplot(aes(EL_MUNDO, ABC)) +

geom_jitter( 0.1, 2.5, 0.25,
geom_text(aes( paraula), TRUE,
3) +

scale_x_loglo( percent_format()) +

scale_y loglo( percent_format()) +

ggtitle("Correlacidé entre EL MUNDO i ABC") +
theme_minimal() +
geom_abline( "red")

# ddaes per la correlacio dreta contra esquerra

esdre <- esdre %>%
group_by (i) %>%
mutate( n/n())

un <- esdre %>% filter(i=="DRETA") %>% select(paraula)

dos <- esdre %>% filter(i=="ESQUERRA") %>% select(paraula)
un <- data_frame(un$paraula)

dos <- data_frame(dos$paraula)

colnames(dos) <- c("v1i")

colnames(un) <- c("Vv1i")

comunes <- nrow(intersect(un,dos))

#Correlacio dreta contra esquerra

esdre %>%
filter(i %in% c("DRETA","ESQUERRA")) %>%
select(-n) %>%

pivot_wider( i, freq) %>%
ggplot(aes(DRETA, ESQUERRA)) +

geom_jitter( 0.1, 2.5, 0.25,
geom_text(aes( paraula), TRUE,
3) +

scale_x_loglo( percent_format()) +

scale_y loglo( percent_format()) +

ggtitle("Correlacidé entre DRETA i ESQUERRA") +
theme_minimal() +
geom_abline( "red")

2.4. Diferéncies de termes

#Paraules que diferenecien més els mitjans
# Cdlcul de odds 1 log of odds de cada paraula (esquerra)
logo <- paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("PERIODICO", "PUBLICO")) %>%
group_by(mitja) %>%
left_join(paraules_per_marcal %>%
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group_by(mitja) %>%

summarise( n(), "mitja")) %>%
mutate( (n+1) / (N+ 1)) %%
select(mitja, paraula, odds) %>%
spread( mitja, odds) %>%
mutate( log(PERIODICO/PUBLICO), abs(log_odds))
%>%
mutate( if_else(log_odds > @,"PERIODICO", "PUBLICO")) %>%

arrange(desc(abs_log odds))
primera <- c("PERIODICO" = "#7B3014", "PUBLICO" = "#D94602")
logo %>%

group_by(freq_mitja) %>%
top_n(10, abs_log odds) %>%

ggplot(aes( reorder(paraula, log odds), log_odds,
freq_mitja)) +

scale_fill manual( primera, c("fill"™)) +

geom_col() +

labs( "paraula", "log odds ratio (PERIODICO/PUBLICO)") +

coord_flip() +

ggtitle("0Odds ratio d'esquerra")+
theme_bw() +

theme( element_blank())

# Cdlcul de odds i Log of odds de cada paraula (centre)
logo <- paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("LA_VANGUARDIA", "EL_PAIS")) %>%
group_by(mitja) %>%
left_join(paraules_per_marcal %>%
group_by(mitja) %>%

summarise( n(), "mitja")) %>%
mutate( (n+1) / (N+ 1)) %%
select(mitja, paraula, odds) %>%
spread( mitja, odds) %>%
mutate( log(LA_VANGUARDIA/EL_PAIS),
abs(log_odds)) %>%
mutate( if_else(log_odds > @,"LA VANGUARDIA", "EL PAIS")) %

>%
arrange(desc(abs_log odds))

segona <- c("EL_PAIS" = "#FD8E3F", "LA VANGUARDIA" = "#BCCACF")
logo %>%

group_by(freq_mitja) %>%
top_n(10, abs_log odds) %>%

ggplot(aes( reorder(paraula, log odds), log_odds,
freq_mitja)) +

scale_fill manual( segona, c("fill")) +

geom_col() +

labs( "paraula”, "log odds ratio (LA_VANGUARDIA/EL_PAIS)") +

coord_flip() +
ggtitle("0dds ratio de centre")+
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theme_bw() +
theme( element_blank())

# Cdlcul de odds 1 lLog of odds de cada paraula (dreta)
logo <- paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("EL_MUNDO", "ABC")) %>%
group_by(mitja) %>%
left_join(paraules_per_marcal %>%
group_by(mitja) %>%

summarise( n(), "mitja")) %>%
mutate( (n+1) / (N+ 1)) %%
select(mitja, paraula, odds) %>%
spread( mitja, odds) %>%
mutate( log(EL_MUNDO/ABC), abs(log_odds)) %>%
mutate( if_else(log _odds > @,"EL_MUNDO", "ABC")) %>%

arrange(desc(abs_log odds))
tercera <- c("EL_MUNDO" = "#5BA2CC", "ABC"="#26456E")
dl <-logo %>%

group_by(freq_mitja) %>%
top_n(10, abs_log odds) %>%

ggplot(aes( reorder(paraula, log odds), log_odds,
freq_mitja)) +

scale_fill manual( tercera, c("fill")) +

geom_col() +

labs( "paraula”, "log odds ratio (EL_MUNDO/ABC)") +

coord_flip() +
theme_bw() +
theme( element_blank())

logo <- paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("EL_MUNDO", "LA RAZON")) %>%
group_by(mitja) %>%
left_join(paraules_per_marcal %>%
group_by(mitja) %>%

summarise( n(), "mitja")) %>%
mutate( (n+1) / (N + 1)) %%
select(mitja, paraula, odds) %>%
spread( mitja, odds) %>%
mutate( log(EL_MUNDO/LA_RAZON), abs(log_odds))
%>%
mutate( if_else(log_odds > @,"EL_MUNDO", "LA RAZON")) %>%

arrange(desc(abs_log odds))
quarta <- c("EL_MUNDO" = "#5BA2CC", "LA RAZON"= "#1F74B1")
d2 <-logo %>%

group_by(freq_mitja) %>%
top_n(10, abs_log odds) %>%

ggplot(aes( reorder(paraula, log odds), log_odds,
freq_mitja)) +
scale_fill manual( quarta, c("fill")) +

geom_col() +
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labs( "paraula", "log odds ratio (EL_MUNDO/LA RAZON)") +
coord_flip() +

theme_bw() +

theme ( element_blank())

logo <- paraules_per_marcal %>%
filter(mitja %in% c("LA_RAZON", "ABC")) %>%
group_by(mitja) %>%
left_join(paraules_per_marcal %>%
group_by(mitja) %>%

summarise( n(), "mitja")) %>%
mutate( (n+1) / (N+ 1)) %%
select(mitja, paraula, odds) %>%
spread( mitja, odds) %>%
mutate( log(LA_RAZON/ABC), abs(log_odds)) %>%
mutate( if_else(log _odds > @,"LA RAZON", "ABC")) %>%

arrange(desc(abs_log odds))
cinquena <- c("LA_RAZON"= "#1F74B1", "ABC"="#26456E")
d3 <-logo %>%

group_by(freq_mitja) %>%
top_n(10, abs_log odds) %>%

ggplot(aes( reorder(paraula, log odds), log_odds,
freq_mitja)) +

scale_fill manual( cinquena, c("fill")) +

geom_col() +

labs( "paraula”, "log odds ratio (LA_RAZON/ABC)") +

coord_flip() +
theme_bw() +
theme( element_blank())

s <- dl1 + d2 + d3
s + plot_annotation( "Odds ratio de dreta")

# Cdlcul de odds i Log of odds de cada paraula (esquerra contra dreta)
logo <- esdre %>%
filter(i %in% c("DRETA", "ESQUERRA")) %>%
group_by (i) %>%
left_join(esdre %>%
group_by (i) %>%

summarise( n(), ")) %>%
mutate( (n+1) / (N+ 1)) %%
select(i, paraula, odds) %>%
spread( i, odds) %>%
mutate( log (DRETA/ESQUERRA), abs(log_odds)) %>
%
mutate( if_else(log_odds > @,"DRETA", "ESQUERRA")) %>%

arrange(desc(abs_log odds))
ultima <- c("ESQUERRA" = "#8B31@OE", "DRETA" = "#244D7F")

logo %>%
group_by(freq_mitja) %>%
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top_n(10, abs_log odds) %>%

ggplot(aes( reorder(paraula, log odds), log_odds,
freq_mitja)) +

scale_fill manual( ultima, c("fill")) +

geom_col() +

labs( "paraula", "log odds ratio (DRETA/ESQUERRA)") +

coord_flip() +

ggtitle("0dds ratio de dreta i esquerra™) +
theme_bw() +

theme( element_blank())

2.5. PCA
#PCA

dadesPCA <- paraules_per_marca %>%
pivot_wider( paraula, n)

dadesPCA[is.na(dadesPCA)] <- ©
pca_res <- prcomp(dadesPCA[, 2:ncol(dadesPCA)])
pca_res$x %>%

as.data.frame() %>%
dplyr::select(PC1l, PC2) %>%

mutate( dadesPCA$mitja) %>%

ggplot(aes(PC1, PC2, mitja, mitja)) +
ggtitle("Analisi de components principals") +

ggrepel: :geom_text_repel( TRUE, FALSE) +
scale_color_manual( colors) +

theme_bw()

2.6. Diagrama de Venn
#Diagrama de Venn

overlap <- data.frame( unique(c(esquerra, centre, dreta))) %>%
mutate( paraules %in% esquerra,
paraules %in% centre,
paraules %in% dreta)

overlap %>%

dplyr::select (ESQUERRA, CENTRE, DRETA) %>%

euler() %>%

eulerr:::plot.euler( TRUE, TRUE, "Diagrama de
Venn")

IV. ANALISI DE L'IMPACTE ECONOMIC DE LA GUERRA

## Economia
el economista <- read_excel("economista.xls", TRUE)
eco <- xmlToDataFrame("economista.xml")
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cinco_dias <- read_excel("cinco_dias.xls", TRUE)
cin <- xmlToDataFrame("cinco_dias.xml™)

expansion <- read_excel("expansion.xls", TRUE)
exp <- xmlToDataFrame(“expansion.xml")

economia <- rbind(el_economista, cinco_dias, expansion)

m2 <- c(rep("ECONOMISTA",length(eco[,1])),
rep("CINCO_DIAS",length(cin[,1])),
rep("EXPANSION",length(exp[,1])))

dades2 <- rbind(eco,cin,exp)
dades2 <- cbind(dades2,m2)

#Neteja del text
text2 <- dades2[,"body"]

#Conviertim el text a mindsculas

text2 <- tolower(text2)

# Eliminem pagines web

text2 <- str_replace_all(text2,"http\\s*", "")
text2 <- str_replace_all(text2, "www\\S*", "")
text2 <- str_replace_all(text2,"p\\S*", "")

# Eliminem signes de puntuacio

text2 <- removePunctuation(text2)

# Eliminem els numeros

text2 <- removeNumbers(text2)

# Eliminem de espais multiples en blanc

text2 <- stripWhitespace(text2)

text2 <- stri_trans_general(text2, "Latin-ASCII")
#ELiminem lLes stopwords

text2 <- removeWords(text2, stopwords(“spanish™))
#ELimnare paraules que no tenen significat o no ens interessen
fora2 <- read.csv("paraules2.csv", F)

vector2 <- c(fora2$vl)
text2 <- removeWords(text2, vector2)

dades2 <- data.frame( dades2$m2, text2)

# Contatge d'aparicio de cada bigrama
bigrama <- dades2 %>%

unnest_tokens( text, "word", "ngrams", 2,
TRUE) %>%

count(mitja, word, TRUE) %>%

ungroup()

bigrama <- bigrama %>%

group_by(mitja, word) %>%
summarise_at(vars(n), list( sum)) %>%
filter(n > 25)

unigrama <- dades2 %>%
unnest_tokens(word, text) %>%
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count(mitja, word, TRUE) %>%
ungroup() %>%
filter(word %in% c("iva", "oro", "ley"))

paraules_per_marca2 <- rbind(unigrama, bigrama)

saveRDS(paraules_per_marca2, "paraules_per_marca2.Rds")

paraules_per_marca2 <- readRDS("paraules per _marca2.Rds")

paraules_per_marca2 <- paraules_per_marca2 %>%
group_by(mitja, word) %>%
summarise_at(vars(n), list( sum)) %>%
filter(n > 15)

colsl <- c("CINCO _DIAS" = "#B3E@A6", "EXPANSION" = "#559F52", "ECONOMISTA
" = "$#24693D")

ci <- paraules_per_marca2 %>%

filter(mitja %in% c("CINCO_DIAS")) %>%

group_by(mitja) %>%

top_n(20, n) %>%

arrange(mitja, desc(n)) %>%

ggplot(aes( reorder(word,n), n, mitja)) +

scale_fill manual( colsi, c("fill")) +

geom_col() +

theme_bw() +

labs( "Frequéncia absoluta", Y+

theme ( "none") +

coord_flip() +

facet_wrap(~ mitja, "free", TRUE)

ex <- paraules_per_marca2 %>%
filter(mitja %in% c("EXPANSION")) %>%
group_by(mitja) %>%
top_n(20, n) %>%
arrange(mitja, desc(n)) %>%
ggplot(aes( reorder(word,n), n, mitja)) +
scale_fill manual( colsi, c("fill")) +
geom_col() +
theme_bw() +

labs( "Frequéncia absoluta", Y+

theme ( "none") +

coord_flip() +

facet_wrap(~ mitja, "free", TRUE)

ec <- paraules_per_marca2 %>%
filter(mitja %in% c("ECONOMISTA")) %>%
group_by(mitja) %>%
top_n(20, n) %>%
arrange(mitja, desc(n)) %>%
ggplot(aes( reorder(word,n), n, mitja)) +
scale_fill manual( colsi, c("fill")) +
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geom_col() +

theme_bw() +

labs(y = "Frequéncia absoluta", x = "") +
theme(legend.position = "none") +

coord_flip() +

facet_wrap(~ mitja, scales = "free", drop = TRUE)

ex + plot_annotation(title = "20 conceptes amb més freqliencia absoluta de
EXPANSION")

paraules_per_marca2 %>%
select(word, n) %>%
group_by(word) %>%
summarise_at(vars(n), list(n = sum)) %>%
top_n(20, n) %>%
ggplot(aes(x = reorder(word,n), v = n)) +
geom_col(fill="#80BF61") +
theme_bw() +

labs(y = "Freqiéncia absoluta", x = "") +
ggtitle("20 bigrames amb més freqliencia absoluta") +
theme(legend.position = "none") +

coord_flip()
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